
Vplyv rôznych aktivačných funkcií na inkrementálnu aproximáciu 

funkcií pomocou neurónových sietí 

 

1. Preštudovať a spracovať známe výsledky v oblasti inkrementálnej 

aproximácie pomocou vrstvových neurónových sietí. 

2. Skúmať vplyv aktivačných funkcií na počet neurónov v skrytej vrstve 

neurónovej siete. 

3. Overiť získané výsledky v aplikácii na daný typ praktických funkcií. 

4. Výsledky spracovať a vyhodnotiť. 
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Vplyv štruktúry promptu, RAG a samo-verifikácie na pravdivosť a 
reprodukovateľnosť výstupov veľkých jazykových modelov 

Ciele práce 

1. Preskúmať, do akej miery štruktúra promptu znižuje halucinácie a zvyšuje 
mieru overiteľných tvrdení. 

2. Porovnať odpovede modelov s/bez RAG (retrieval-augmented 
generation) -like prístupu (práca s externými zdrojmi) na rovnakých 
úlohách.  Zvoliť 3 domény s rizikom halucinácií. 

3. Otestovať self-verification techniky (chain-of-verification, self-critique) a 
ich prínos k presnosti.   

4. Vyhodnotiť reprodukovateľnosť odpovedí (stabilitu pri opakovaní) ako 
dôležitý aspekt overiteľnosti. 

 

Výskumné otázky / hypotézy 

• RQ1: Zlepší štruktúrovaný prompt (inštrukcia → kontext → obmedzenia → 
formát výstupu) mieru faktickej správnosti oproti voľnému promptu? (H1: 
Áno.)  

• RQ2: Poskytne RAG-like postup štatisticky významne viac overiteľných 
tvrdení než čisto generatívny režim? (H2: Áno.)  

• RQ3: Zníži self-verification počet faktických chýb bez výrazného nárastu 
latencie/nákladov? (H3: Áno.)  

• RQ4: Sú odpovede pri rovnakom vstupe dostatočne konzistentné naprieč 
behmi/modelmi? (H4: Čiastočne—konzistentnosť je problém.) 
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