Vplyv réznych aktivacnych funkcii na inkrementalnu aproximaciu
funkcii pomocou neurdnovych sieti

1. Prestudovat a spracovat zname vysledky v oblasti inkrementalnej
aproximacie pomocou vrstvovych neurdnovych sieti.

2. Skumat vplyv aktivacnych funkcii na pocet neurénov v skrytej vrstve
neurdonove; siete.

3. Overit ziskané vysledky v aplikacii na dany typ praktickych funkcii.

4. Vysledky spracovat a vyhodnotit.
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Vplyv Struktiry promptu, RAG a samo-verifikacie na pravdivost a
reprodukovatelnost vystupov velkych jazykovych modelov

Ciele prace

1. Preskimat, do akej miery Struktira promptu zniZuje halucinacie a zvysSuje
mieru overitelnych tvrdeni.

2. Porovnat odpovede modelov s/bez RAG (retrieval-augmented
generation) -like pristupu (praca s externymi zdrojmi) na rovnakych
ulohach. Zvolit 3 domény s rizikom halucinacii.

3. Otestovat self-verification techniky (chain-of-verification, self-critique) a
ich prinos k presnosti.

4. Vyhodnotit reprodukovatelnost odpovedi (stabilitu pri opakovani) ako
dolezity aspekt overitelnosti.

Vyskumné otazky / hypotézy

. RQ1: Zlepsi sStrukturovany prompt (instrukcia - kontext - obmedzenia -
format vystupu) mieru faktickej spravnosti oproti volnému promptu? (H1:
Ano.)

« RQ2: Poskytne RAG-like postup Statisticky vyznamne viac overitelnych
tvrdeni ne? &isto generativny rezim? (H2: Ano.)

. RQ3: Znizi self-verification pocet faktickych chyb bez vyrazného narastu
latencie/nakladov? (H3: Ano.)

« RQ4: Su odpovede pri rovnakom vstupe dostatocne konzistentné napriec
behmi/modelmi? (H4: Ciastoéne—konzistentnost je problém.)
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